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jx 402,74 milionov terabytov

Odhadované mnozstvo dat,
ktoré sa vyprodukuije
kazdy den




v

® Amazon $3: Hlavnd cloudovd Uloznd sluzba uchovdva viac ako
500 biliénov (trillions) objektov a globdlne obsluhuje viac ako 200

milidnov poziadaviek za sekundu.

®* Trhovy podiel: Amazon Web Services dominuje globdlnemu trhu
cloudovych UlozZisk, priéom spotrebovdava priblizne 38% az 41,5%

svetove| kapacity cloudovych sluzieb.

®* Datové centra: Amazon prevddzkuje celosvetovu siet’ s viac ako
900 datovymi centrami v 50 krajindch, pricom len za posledné
obdobie zvysil kapacitu o gigawatty energie kvoli boomu v oblasti

umelej inteligencie (Al).
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® Stbor Udajov, ktory je taky obrovsky a komplikovany, ze ho
Ziadne typické technoldgie na sprdvu Udajov nedokdzu

efektivne ulozit' ani spracovat.

®* Analyza velkych dat je pouzitie pokrocilych analytickych
technik pre velmi vel'ké, heterogénne sibory Udajov, ktoré
mozu obsahovat' Struktirované, polostruktirované o
nestruktirované Odaje, ako aj udaje z mnohych zdrojov a

vel'kosti od terabajtov po zettabajty a yottabaijty.
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EVOLUCIA BIG DATA

1. Faza - struktdrovany obsah

Obdobie 1970 - 2000

2. Faza — nestruktdrovany obsah

zalozeny na Udajoch z webov
Obdobie 2000 - 2010

3. Faza — Udaje zaloZené na
mobilnych a senzorickych datach
Obdobie 2010 - sGcasnost

v’ Relaéné databdzové
systémy, ddatové sklady

v’ Analytické spracovanie
online

v Dasboardy a
vysledkové karty

v Data mining @
Statistické analyzy

v Ziskavanie a extrakcia
udajov

v’ Ziskavanie ndzorov —
opinion mining

v Webové analyzy a
web inteligencia

v’ Analyza socidlnych
médii

v’ Analyza socidlnych sieti

v Priestorovd &asovd
analyza

v Lokalizaéné analyzy

v’ Persondlne analyzy

v’ Analyzy relevancie
obsahu

v’ Mobilné vizualizécie

v Interakcie ¢lovek-
pocitac
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Obrovské objemy dit Rychlost, akou déta RoZ Jost ditovych a presnost zozbieranych sa v ¢ase, Struktira aj prinasaju pri spravnom a interpretacia vysledkov
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VOLUME

VARIETY

VELOCITY

Stéle rastuce objemy dat Spracovanie dat v redlnom Réznorodost formatov,
z roznych zdrojov. Case alebo takmer v redlnom Struktdr a zdrojov dat. -
case. ’i o | 88 §




l CHARAKTERISTICKE VLASTNOSTI BIG DATA

1\j v'Volume — Mnozstvo - velké mnoZstvo dét. Velkost udajov

hrd rozhodujucu Ulohu pri uréovani ich hodnoty.
‘/Velociiy — Rychlost tvorby - ddata prichddzaju vysokou

rychlostou zo strojoy, sieti, socidlnych médii, mobilnych

telefénov a inych zdrojov rychlostou vel'kych dat.

‘/Varieiy — Roznorodost — sem patri rozdelenie ddat na

StruktOrované, polo-struktdrované a nestruktdrované.



presnost’ dat. Nie vsetky zozbierané Udaje su totiz spolahlivé.

K\O \/Verqciiy — Doveryhodnost' - tento parameter vyjadruje kvalitu a

\/Variqbiliiy — Premenlivost'- pri spracivani ddt treba mysliet’ na to,
Ze sa menia v c¢ase a ich struktira aj vyznam sa lisia podla

kontextu.

v'Value — Hodnota — vel'mi dolezity aspekt. Data ddavaijo zmysel len

vtedy, ked' z nich dokdzes ziskat’ pridant hodnotu.

v/ Visualization — Vizualizécia - v neposlednom rade je dolezité qj
prehladné zobrazenie vysledkov analyz, ktoré pomdha lepsie

interpretovat’ zlozité suvislosti.
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FUNGOVANIE BIG DATA

1) Zber dat (data collection) — zozbieranie dét z réznych dostupnych zdrojov.

2) Ukladanie dat (data storage) - vo vé&ine pripadov putuji do databdz alebo tzv.
data lakes, ktoré sU prispésobené aj na spracovanie obrovskych objemov
informdcii.

3) Spracovanie dat (data processing) — Cistenie, filtrdcia, transformdcia do vhodného

formdtu.

4) Analyza dat (data analysis) - statistické metddy, datova analytika, strojové
uCenie alebo umeld inteligencia — odhal'uju sa vzory, predpovedajo trendy a

generuju odpordcania.

5) Vizualizécia a interpretécia - grafy, prezentdcie alebo interaktivne vizualizdcie,

Google Data Studio, Tableau, Power BI.
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VYHODY A PRINOSY BIG DATA

‘/Lep§ie obchodné rozhodnutia — vel'ké ddta umoznujo firmdm prijimat’ rozhodnutia
zalozené na faktoch, nie na dohadoch. Manazéri tak reaguijo rychlejsie a presnejsie na
zmeny trhu.

‘/Zv§l§ené efektivita procesov — modernd datovd analytika dokdze odhalit’ neefektivne

procesy, ktoré mézu firmy ndsledne optimalizovat, ¢im Setria as, pracovn silu aij
peniaze.

v Personalizécia zakaznickej skisenosti — vd'aka analyze sprdvania klientov a
zdkaznikov je mozné vytvdrat ponuky sité na mieru, ¢o vedie k ich vyssej spokojnosti a
lojalite.

v/ Identifikdcia novych prilezitosti — big data pomdhaju odhal'ovat’ trendy a potreby,
ktoré by inak mohli zostat' nepovsimnuté.

v/ Znizenie nakladov — analyza ddat méze viest' aj k znizeniu prevddzkovych nakladoy,
minimalizovaniu chyb a lepsiemu pldnovaniu rozpoctov.
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VYZVY PRI SPRACOVANI BIG DATA O/ ‘

X Ochrana osobnych Gdajov — spracovanie velkych objemov dét Easto zahffia
citlivé informdcie. Je preto nutné zabezpedit ich anonymizdciv a stlad s
legislativou EU.

XRastici objem dat zvysuje riziko hackerskych Otokov a Oniku informdcii. Firmy

preto musia chrdnit’ svoju infrastruktiru aj pristupové kody.

XKvalita a presnost’ dat — nedplné, neaktudlne alebo chybné 0daje mdzu viest' k
nespravnym zdverom a ndsledne aj k zlym rozhodnutiam.

XTechnickda ndroénost a ndklady — implementdcia big data rieseni si vyZaduje
Specializované technolégie, vykonné servery a Casto aj vysoké investicie.

XNedostatok kvalifikovanych odbornikov — na trhu chybaji datovi analytici,

inZinieri a Specialisti schopni efektivne pracovat’ s velkymi ddtami.



Megabajt1 000 000 bajtov

Gigabajt 1 000 000 000 bajtov

Terabajt 1 000 000 000 000 bajtov

Petabajt 1 000 000 000 000 000 bajtov

Exabajt 1 000 000 000 000 000 000 bajtov

Zetabajt 1 000 000 000 000 000 000 000 bajtov
Yottabajt 1 000 000 000 000 000 000 000 000 bajtov

\i\ Kilobajt 1 000 bajtov s .
1& _




Jednotka

Priklad

Kilobyte

Odsek v textovom dokumente

Megabyte Krdtka kniha
Gigabyte Beethovenova 5 symfénia
Terabyte Vystupy z rontgenov vo vel'kej nemocnici
Petabyte Polovica obsahu vietkych akademickych vystupov
v americkych knizniciach
Exabyte Priblizne 1/5 vietkych slov, ktoré l'udstvo povedalo
Zettabyte Tol'ko informdcii, kol'ko je zrniek piesku na vsetkych pldzach sveta

Yottabyte

Tol'ko informdcii, kolko je atémov v 7000 l'udskych teldch




OLTP A OLAP

® OLTP - online transaction processing - spracovanie velkého mnozstva kratkych
operdcii nad konkrétnymi zdznamami. Dolezitd je konzistentnost’ a rychla

odozva.

® OLAP - online analytical processing - sl0zi na skimanie trendoyv, sGhrnov o
sUvislosti. Typicky analyticky dotaz ¢ita mnoho riadkov a pocita agregdcie

podla casu, regiénu &i kategérie.
®* Obe potreby moézu existovat’ v jednej organizdcii, ale ich optimdlna
architektura byva odlisna.

® Priklad — Vytvorenie objednavky je OLTP. Vypocet trzieb podl'a kategorii za
poslednych 24 mesiacov je OLAP.
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DATA WAREHOUSE — DATOVY SKLAD

®* Data warehouse je analytické Ulozisko, do ktorého sa integruju Odaje z

viacerych zdrojov.

® Jeho vyznam spociva najma v tom, ze poskytuje zjednotené, doveryhodné a

historicky porovnatel'né ddaje.

® Pred ulozenim alebo pri priprave analytickych tabuliek sa rieSia rozdielne

formaty, duplicity, identifikatory a obchodné pravidla.

®* Ddatovy sklad sa Casto pouziva pre business intelligence, pravidelné reporty a

firemné KPI.

®* Dolezitd je jednotnd definicia metrik: napriklad trzba méze byt pred zl'avou,

po zlave, s DPH alebo bez DPH.
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VYHODY SKLADOVANIA DAT

‘/Lep§ic| podnikova analytika - ddtovy sklad zjednocuje Udaje z viacerych

systémov do jedného konzistentného zobrazenia podniku.

‘/R)"chlei‘s'ie dotazy a prehlady - pouzivatelia mézu spUstat’ komplexné dotazy na
velké mnoziny Udajov ovel'a rychlejsie, o urychluje vykazovacie cykly a znizuje

zAvislost’ od IT.

‘/Zlep§ené kvalita a konzistentnost’ dat - ddta sa pred vstupom do skladu

vydistia, overia a standardizuju, ¢im sa zabezpedi, ze analytika bude zalozend na

vysoko kvalitnych a spol'ahlivych informacidch.

v Hibsi historicky prehl'ad - bohaté historické Udaje, ¢o ul'ahduje rozpozndvanie
dlhodobych vzorov, hodnotenie vykonu a vytvdranie presnejsich prognéz, ktoré

posiliujo strategické pldanovanie.
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\O DATOVY SKLAD VERZUS DATABAZA

W\ ® Databdzy aj datové sklady ukladajo ddaje, ale slozia réznym roldm.

1A

®* Databdza spravuje informdcie pre konkrétny pracovny Usek v
redlnom Case, zatial ¢o ddtovy sklad kombinuje aktudlne a historické

Udaje z celej organizdcie na podporu vykaznictva a analyzy.

® Hoci funguje na technolégii databdzy, datovy sklad priddva ndstroje

na integrdciu, modelovanie a sprdavu ddt v priebehu casu.

® Databdzy udrziavajo kazdodenné operdcie spustené spracovanim
transakcii a rychlou aktualizdciou zdznamov.
®* Détové sklady podporuju analytiku, pomdhaju timom rozpozndavat

trendy, porovndvat vykon a prijimat’ strategické rozhodnutia.
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DATA LAKE — DATOVE JAZERO

v Centralizované Ulozisko, ktoré ukladd struktGrované, polostruktirované o

nestruktirované Udaje vo svojich nativnych formdtoch.

v'Détové jazero akceptuje nespracované data tak, ako sU, a zachovdva svoju
povodny struktdru a format, kym nie sU potrebné pre pripady pouzitia

pokrodilej analyzy, umelej inteligencie (Al) a strojového ucenia (ML).

v Zahfiia konsolidéciu Udajov z viacerych zdrojov na jedno pristupné miesto —
ddtové jazero, o znamend, ze analytici, analytici a inzinieri strojového ucenia
mozZu vsetci skimat, experimentovat’ s informdciami, ktoré by inak mohli ostaft’

uvdznené v nesurodych systémoch.

/|



ULOZENE V DATOVOM JAZERE

\i ZDROJE UDAJOV, KTORE BY MOHLI BYT
\ +

*Databdzy

*Sdtbory

*Aplikaéné protokoly

®Informacné kandly socidlnych médii

*Protokoly snimacov loT



TYPY DATOVYCH JAZIER

v Cloudové déatové j jazerd - hostené vyluéne na cloudovych platformdch,
neobmedzend skdlovatelnost, priebezné stanovenie cien a jednoduchi
integrdciu s cloudovou nativhou analytikou a sluZbami umelej inteligencie.

v Lokdlne détové jazerd - s nasadené v rdmci vlastnych ddtovych centier
organizdcie a poskytuju Uplnu kontrolu nad infrastruktirou, bezpecénostou a
suverenitou ddt.

\/Hybridné datové jazera - kombinujo cloudové a lokdlne Glozisko, ¢o

organizdcidm umoznuje uchovavat niektoré udaje lokdlne a zdroven vyuzivat

cloudové zdroje na skdlovatel'nost a pokrodild analyzu.
v Viaccloudové détové jazera - zahriaju viacerych poskytovatelov cloudu, ¢o

pomdha organizdcidm vyhnit sa odhldseniv doddvatel oy, optimalizovat

naklady pomocou najlepsich sluzieb od kazdého poskytovatela a zabezpedit

kontinuitu podnikania prostrednictvom redundancie.
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